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Un analisis de las variaciones
de precios diarias en el
Mercado de Liniers

Resumen

A pesar de la importancia como mercado de referencia para la gana-
derfa vacuna argentina, pocos estudios ha examinado el comportamiento
de las variaciones de los precios diarios en las categorias comercializadas
en el Mercado de Liniers. Dado esto, €l objetivo de este trabajo es apor-
tar informacidn sobre la incidencia de variables seleccionadas sobre los
cambios en los precios diarios en este mercado en de las categorias con
mayor ingreso diario. Para ello, un Modelo Logistico Multinomial es usa-
do para predecir la incidencia de dichas variables sobre los cambios en
las probabilidades de suba, baja o igualdad de los precios promedios con
respecto al dia habil anterior. Los resultados evidencian que los dias de la
semana, los niveles de concentracion de los compradores, la variacion en
el nimero de cabezas y el comportamiento de la plaza el dia hébil anterior
son importantes en la prediccion de las variaciones de precios diarias. Im-
plicancias de los resultados, como asi también algunas de las limitaciones
del modelo son analizadas.

Abstract

Despite its important as referent market in the Argentine beef cattle
chain, few studies have examined the performance of this market regar-
ding to up and down in daily average prices of beef cattle. The main objec-
tive of this study is to examine the incidence of some selected variables on
daily price changes in one of the most important cattle category in Liniers.
The methodology involves the use of a multinomial logit model. Results
show that the days of the week, concentration level of buyers, changes
in cattle numbers and market behavior the day before, play a significant
role in predicting daily price variations. Implications of the results and
limitations of the model are analyzed.
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1. Introduccién

Los productores ganaderos cuentan con diferen-
tes canales para la comercializacion de hacienda
vacuna con destino a faena. Dentro de los més
importantes, se puede mencionar a los mercados
concentradores, los remates ferias regionales y la
venta directa a los frigorificos, ya sea con o sin la
intervencion de consignatarios de hacienda.

La participacion de los canales de comerciali-
zacion en la hacienda vacuna con destino a faena
ha ido variando a través de los afios, aumentando
el uso de las ventas directas en detrimento de los
otros canales. Durante el afio 2005 ha sido la si-
guiente: 45% venta directa sin la intervencion de
consignatarios, 21% directa con la intervencién de
un consignatario, 19% mercados concentradores,
de los cuales el mercado de Liniers representa el
17%, remates ferias el 7% y otras formas de co-
mercializacion' el 8% (ONCCA, 2005).

Si bien de los datos anteriores se puede apreciar
que por el mercado concentrador de Liniers se co-
mercializan cerca del 20% de los animales que van
a faena, esta cifra constituye aproximadamente el
50% de la faena de Buenos Aires (Aguirre Urreta,
2006) Ademds, este mercado ha estado cumpliendo
por décadas un rol fundamental que es el ser forma-
dor y orientador de precios en las transacciones de
hacienda vacuna a nivel nacional.

No obstante, en los (ltimos tiempos se ha cues-
tionado la transparencia de la operatoria de este

(1) Otras formas de comercializacién abarcan las ventas r

mercado concentrador. Por un lado se defiende su
importancia como mercado formador de precios
para el resto del pafs, donde hay un libre juego de
la oferta y la demanda. Por el otro, se pone en duda
su transparencia y se han sugerido y llevado a cabo
modificaciones en su operatoria para corregir cier-
tas falencias que atentaban contra la misma.

A pesar de su importancia como mercado de refe-
rencia de los precios de hacienda vacuna a nivel na-
cional y de los cuestionamientos a favor y en contra
de su operatoria, poco se ha investigado sobre las
variables, ya sea econdmicas, estacionales u otras,
que inciden en la formacion de los precios diarios
que se pagan en las diferentes categorias comer-
cializadas. Poco se sabe del porqué de las subas y
bajas en los precios diarios en dicho mercado.

Por lo expuesto anteriormente, este estudio tie-
ne como objetivo general conocer la incidencia de
variables seleccionadas sobre los cambios en los
precios diarios en Liniers de los novillos mestizos
especiales y buenos, una de las categorias con ma-
yor ingreso diario. La hipdtesis basica con |a que se
trabaja es la siguiente: La probabilidad de cambios
en el precio promedio diario de los novillos entre
400-420 kilogramos que se comercializan en Liniers
depende de variables temporales, del grado de con-
centracion de los compradores y el comportamiento
del mercado, asi como de la variacidn de la cantidad
y calidad de los animales subastados.
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Para probar la misma se utilizara un modelo Mul-
finomial Logit, el cual nos permite ver los cambios
en las probabilidades de ocurrencia de las variables
seleccionadas.

El trabajo esta organizado de la siguiente manera.
Laseccion siguiente explica la metodologia y caracte-
risticas del modelo a ser usado en el analisis. Luego,
se presenta la descripcion de los datos a utilizar. Los
resultados empiricos son discutidos seguidamente,
incluyendo algunos indicadores sobre la habilidad
predictiva del modelo. Siguen las conclusiones e im-
plicancias de los resultados, incluyendo una breve
discusion de las limitaciones de este estudio.

2. Metodologia

2.1. El Modelo Multinomial Logia

Los modelos multinomiales son una extensidn de
los modelos de respuesta binaria (Logit y Probit), en
¢l cual se tiene mas de dos resultados en la variable
dependiente a diferencia de estos Gitimos. EI Mode-
lo Multinomial Logit®® (MNL) es usado generalmen-
te en situaciones donde las personas o individuos
confrontan con elecciones no ordenadas involucran-
do la simple decisidn de dos o més alternativas'®
(Theil, 1969; McFadden, 1974). La estimacidn del
modelo genera resultados sobre la probabilidad de
que alguna de las allernativas pueda ser elegida.
Wooldridge (2002) y Greene (1993) proveen una ex-
tensiva revision sobre este modelo.

Si bien el anlisis en este trabajo no se centra en
alternativas de eleccion, se usa y adapta el Modelo
Multinomial Logit para analizar las probabilidades
de subas, bajas o estabilidad en el precio diario pa-
gado en Liniers respecto del dia habil anterior. En
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consecuencia, |a variable dependiente se transfor-
ma en una variable categérica, teniendo un modelo
que corresponde a valores discretos de 0 aJ-1, don-
de | refiere al maximo ndmero de alternativas.

Debido a que la variable dependiente corresponde
a valores discretos, |a probabilidad de que la /* al-
ternativa (suba, baja o igualdad) ocurra, condiciona-
do a las caracteristicas de la operatoria diaria, pue-
de se investigada-mediante el uso de este modelo.

En general, el interés en los modelos multinomia-
les esta centrado en cdmo, ceteris paribus, cambios
en las variables independientes afectan la respuesta
en las probabilidades, P (v =/ | X),j =0,1,23,...,
1. Dado que las probabilidades deben sumar 1, P (y
=0 | x) es determinado una vez que conocemos las
probabilidades paraj = 1.2,..., ).

Considerando a un vector x de dimensiones I x
K con los primeros elementos igual a la unidad, el
Modelo Multinomial Logit tiene las respuestas de
probabilidades como:

(1)
Donde B esKx1,j=1,..,/
J
Ply=0x) = 1/[l+ﬂz_‘,lexp[xﬁbﬂ @

Cuando /=1, B, es el K x 1 vector de pardmetros
desconocido y obtenemos el modelo logit binario.
Los efectos parciales del modelo multinomial son
complicados. Para una variable continua, se puede
escribir como:

(2} EL modelo Mutinomial mis comin es el Logit, aunque versiones Probit de este modelo son teéricamente
pasibles, problemas de computacién ¢ identificacién limitan su uso.
(3) Para alternativas ordenadas en la variable dependiente, se debe estimar los modelos multinomiales de

respuesta ordenada
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Donde f3,, es el elemento " de 3, y glx, B) =
1+ ;. explxBy). La ecuacion (3) muestra que
aln la direccidn de los efectos no es determinada
enteramente por B;;. Una interpretacion més simple
de [3; es dada por

P (x B)/py (x B) = explx, B) @

Donde p, (x, ) denota la respuesta de probabili-
dad en la ecuacion (1), Por ello, el cambio en p, (x,
BJ/ b, (x, B) es aproximadamente B exp(x, ) Ax,
para variables continuas x,. De manera equivalen-
te, 1a relacion del logaritmo de las probabilidades
es lineal en x: jog [ p; (x, B)/ p, (x, B)] = xB;. Este
resultado se extiende de manera general para y h:
Iog [p; (x, B)/ py (x, BJ] = X(B;_PB,). A su vez, exis-
te otra caracteristica del modelo MNL. Dado que P
y=joy="h) =p;(x, p)+ p,(x, B),

Piy=j|y=joy=hx =pxp)
T (x, P)+ py O, B = Alx (B, By)] (5)

Siendo A () la funcién logfstica. En otras pala-
bras, condicionado sobre eleccidn de serj o, la pro-
babilidad de que el resultado j sigue una distribucién
logit estandar con un vector de pardmetros 3, ;.

Dado que se ha especificado completamente la
densidad de y dado x, la estimacion del modelo
MNL es llevado a cabo de mejor manera mediante
méxima verosimilitud, Para cada /, el logaritmo de la
verosimilitud condicional puede ser escrito como

mm:‘_zouy.:mow,u“w (6)

donde la funcidn indicador selecciona la apropiada
respuesta de probabilidad para cada observacion /.
Usualmente, se estima 3 maximizando |a sumatoria
del logaritmo de la verosimilitud. McFadden (1974)

ha demostrado que la funcidn del logaritmo de la
verosimilitud es globalmente concava, y este hecho
hace que el problema de maximizacion sea direc-
to. Las condiciones necesarias para la aplicacion
de las propiedades de consistencia y normalidad
asintdtica de los estimadores obtenidos por méxima
verosimilitud son satisfechas (McFadden, 1984). La
estimacién del MNL requiere del uso de programas
estadisticos especializados. Para este andlisis, se
usa el programa STATA.

2.2. Especificacion del modelo

La variable dependiente en el modelo considera
las variaciones del precio pagados por la categoria
novillos mestizos especiales y buenos entre 400-
420 kilogramos. En este andlisis, las variaciones
son clasificadas en: a) Subas, b) Bajas, ¢) lgualdad
del precio promedio respecto al dia anterior.

Como explicativas se incluyen variables tempora-
les, de concentracion de compras y comportamiento
del mercado, asf como de variacion en la cantidad y
calidad de los animales subastados.

Dentro de las variables temporales se especifican:
a) los dias de la semana en que se realizan opera-
ciones, y b) la estacién del afio a que corresponden
las mismas. Los dias de la semana son incluidos en
el modelo como variables binarias, sin considerar el
dia jueves por la escasa actividad que se registra
en el mercado ese dfa. Dado esto, se tienen cuatro
variables que corresponden a los dias lunes, mar-
tes, miércoles y viernes. La estacionalidad también
es incluida en el modelo como variables binarias,
teniendo en cuenta las cuatro estaciones del afo.
Es decir, que el primer trimestre abarca los meses
entre enero y marzo, el segundo entre abril y junio,
el tercero entre julio y septiembre y el cuarto entre
octubre y diciembre.

Las variables que reflejan la concentracion de las
compras son el nivel de concentracidn de los com-
pradores, medido por indices en porcentajes y la
que representa el comportamiento del mercado es
la tendencia del dfa anterior. Los indices de concen-
tracion detallan el porcentaje de compra de cabezas



de animales por parte de los compradores, respecto
al total ingresado. En el modelo se incluye el porcen-
taje correspondiente al comprador mas importante y
el delos 10 primeros.

£l comportamiento de la plaza del dia anterior se
incluye como variable binaria, con la creacion de
cuatro variables: a) si la plaza estuvo floja (variacion
menor a -0,05 centavos), b) encalmada (variacion
negativa entre 0 y -0.05 centavos), ¢) animada (va-
riacién entre 0 y 0,05 centavos) y d) sostenida (va-
riacion mayor a 0,05 centavos). Con ellas se busca
examinar si lo que paso el dia anterior tiene efecto
sobre la variacion de precio del dia siguiente.

Para cambios en la cantidad de cabezas subas-
fadas, se incluyd la variacion total de la suma de la
categoria analizada mas las dos adyacentes (novi-
litos buenos y especiales y novillos 420-440) con
respecto al dia anterior.

Por dltimo, por no encontrarse datos especificos
sobre |a calidad de los animales vendidos, se in-
cluyd como proxy en el modelo la variacion entre el
precio maximo y minimo promedio diario pagado a
la categoria analizada. La mayor dispersidn se toma
como indicador de mayor diferencia de calidades

Tabla 1. Estadisticas descriptivas
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2.3. Datos

Se utilizaron datos diarios correspondientes al pe-
riodo entre enero 2003 a diciembre 2005, totalizando
588 ohservaciones para el analisis. No se incluyeron
datos del afio 2006, ya que se produjo un cambio en
|a categorizacion de la hacienda comercializada‘®.

3. Resultados

Las variables incluidas en el modelo son presen-
tadas en la Tabla 1 junto con algunas estadisticas
descriptivas. Para la categoria analizada, novillos
cuyo peso se encuentra entre los 400-420 kilogra-
mos, el precio promedio fue de 2.12 con una des-
viacitn estandar de 0,179. De esta variable se ob-
tiene la variacion del precio promedio respecto del
dia anterior (variable “variacidn precios”) la cual se
categoriza de acuerdo a si la variacién es positiva,
negativa 0 neutra y se usa como variable depen-
diente en el modelo econométrico.

Variable Obs. Promedio | Desv.Std. | Minimo | Maximo

Precio Promedio 588 2123 0,1793 1,855 267

Variacion Precio 587 0,00064 0,0388 -0,275 0,265

Total Novillos 588 1659,83 771,96 0 3883

Dif. Total Novillos 587 0,0238 1056,% -3466 2883

Dias de la semana

Lunes 588 0,2397 0,4273 0 1

Martes 588 0,2602 0,4391 0 1

Miércoles 588 0,2517 0,4342 0 1

Viemes 588 0,2482 04323 0 1 frodinl u fa
pigina siguiente)

(4) El cambio de las categorias se produjo el 12 de Dicicmbre del 2003, por lo tanto los datos se coleccionaron

hasta csa fecha.
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Concentracidn de la compra

[H] 588 8,024 1,8305 47 198
C10 588 50,99 49132 40,39 8591
Estacionalidad

a1 588 0,2568 04372 0 1

a2 588 0,2517 04342 ] 1

03 588 0,2602 04391 0 1

04 588 0,2312 04220 0 1
Plaza dia anterior

Encalmada 588 05 0,5004 0 1
Floja 588 0,0629 0,2430 0 1
Sostenida 588 0,0833 0,2766 0 1
Animada 588 0,3537 0,4785 0 1

Dif. Precio Max-Min 588 0,0679 00195 0 0,16

La variable dependiente “variacion de precios”
(ya categorizada) se tabula para ver su frecuencia
relativa y absoluta. En la Tabla 2 se puede apreciar
que un 44.73% de las observaciones totales co-
rresponde a bajas en los precios, 43.71% a subas,
mientras que solo el 11,56% a igualdad de los pre-
cios con respecto al dia anterior. En consecuencia,
tenemos casi la misma proporcion de suba y bajas,
pero no de igualad, significando que es mucho mas
probable que el precio en Liniers cambie con res-
pecto al anterior a que se mantenga constante.

Tabla 2. Descripcidn de las variaciones de precios

Variacion | Frecuencia | % Frecuencia rela-
de precios tiva acumulada
Baja 263 4473 | 44.73

Igual 68 1156 | 56.29

Suba 257 4371 | 100

Total 588 100

Por otro lado, la Tabla 3 interrelaciona los dias de
la semana y las variaciones de precios. En primer
lugar, se tienen 141 observaciones el dia lunes, 153
el martes, 148 el miércoles y 146 el viernes. Al cen-

trar el anlisis para el dia lunes, (lo mismo se puede
hacer para los otros dias) se tiene que el 43,26%
fueron bajas de precios, se mantuvo el precio el
15,6% de las veces y subid el 41,13%, comparado
con el dia habil precedente (segunda fila dentro del
dia lunes). A su vez, y considerando los cuatro dias,
un 23,19% de las bajas de precios se registraron un
lunes, un 16,73% los martes, 28,9% los miércoles
y 31,18% los viernes. Es decir, que fueron mas fre-
cuentes las bajas los dias miércoles y viemes que
los lunes y martes. A su vez, relacionando las subas
de precios, la mayor frecuencia se da los martes con
un 37,74%, mientras que es méas probable que el
precio se mantenga sin cambios los dias lunes.

3.1. Comportamiento del modelo

Los coeficientes estimados junto con sus desvia-
ciones estandares y estadisticos z del modelo MNL
son presentados en la Tabla 8 del Anexo. Debido a
que los coeficientes estimados de los modelos mul-
tinomiales no son los coeficientes que nos permiten
ver los cambios marginales de las variables involu-
cradas en el modelo, la Tabla 4 presenta las esti-
maciones de dichos cambios de |as variables inde-
pendientes en forma de elasticidades para facilitar
su interpretacion.
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Tabla 3. Comparacion de los cambios de precios y dias de la demana

Dias de la semana | Variacion de precios
Baja lgualdad Suba Total
Lunes 61 2 58 141
4326 156 4113 100
23.19 3235 2257 2398
10.37 3.74 9.86 2398
Martes 44 12 97 153
28.76 7.84 634 100
16.73 1765 37.74 2602
7.48 2.04 16.5 26.02
Migrcoles 16 19 53 148
51.35 12.84 35.81 100
289 27.94 20.62 25.17
| 12.93 3.23 9.01 25.17
Viernes 82 15 49 146
56.16 10.27 33.56 100
3118 22.06 19.07 24.83
13.95 2.55 833 24.83
Total 263 68 257 588
4473 11.56 4371 100
100 100 100 100
44.73 11.56 4371 100

Como en tedo andlisis econométrico, existen cier-
fas interrelaciones entre las variables explicativas.
La inspeccion de las correlaciones parciales entre
todas las variables explicativas sugiere que la coli-
nealidad no es un problema serio en el modelo'®).

Analizando los coeficientes de las elasticidades
para los dias de la semana, y tomando al dia lunes
como base, los dias martes aumenta la probabilidad
de suba en el precio, mientras que disminuye la pro-
babilidad de una baja o igualdad en el precio. Por ofro
lado, los dias miércoles y viernes se comportan de
manera contraria al martes, donde la probabilidad de
baja o igualdad en la variacion del precio promedio
aumenta, mientras que la de una suba disminuye.

La estacionalidad también afecta la probabilidad
de cambios en el precio diario. Comparado con los
meses de invierno (variable Q3), en verano disminu-
ye la probabilidad de un incremento en el precio, pero
aumenta la probabilidad de baja e igualdad. A su vez,
y también comparado con los meses de inviemo, en
primavera y otofio, aumenta la probabilidad de baja,
mientras que disminuye la probabilidad de que el
precio se mantenga 0 suba. Estos resultados estan
de acuerdo con la estacionalidad que presentan los
precios del ganado vacuno a lo largo del afio, donde
el precio presenta un valor promedio més alto en la
salida del invierno, que en las estaciones restantes.
Sin embargo, es preciso sefialar que este proceso

(5) Por cuestifn de espacio, no se presentan las correlaciones lineales entre las variables explicativas del modelo.
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estacional puede haber estado perdiendo fuerza en
los Gltimos afos debido a las practicas de suplemen-
tacion y engorde a corral de animales vacunos.

Los niveles de concentracitn respecto en la com-
pra de cabezas de ganado estan expresados por
dos variables en el modelo, C1 y C10. La primera
expresa el porcentaje de cabezas que adquirid el
comprador mas importante para el dia indicado,
mientras que la segunda variable sefiala lo mismo
pero para los primeros 10 compradores. La variable
C1 nos indica que cuando el comprador mas impor-
tante aumenta en un 1% sus compras, disminuye
la probabilidad de suba de precios en un 0,25% asf
como la de que el precio se mantenga, en un 0,65%,
pero aumenta en un 0,27% la probabilidad de baja.
En consecuencia, esta variable estaria mostrando
la incidencia o la importancia que tiene el poder de
compra del comprador més importante sobre los
precios. Sin embargo, es preciso aclarar que la va-
riable no muestra significancia estadistica, tanto de
manera individual como de manera conjunta.

La otra variable de concentracién de compras,
C10, indica que si aumenta en un 1% las com-
pras de este grupo, disminuye la probabilidad de
baja en un 1,67% y de no cambio en el precio en
un 0,65%, pero aumenta la probabilidad de suba
en un 1,707%. El comportamiento es opuesto al
indice C1, por lo que el C10 podria tomarse como
un indice de la necesidad de los compradores de
hacerse con la hacienda y de la competencia en la
que incurren para lograrlo; ya que sus compras, en
promedio, representan el 50% de las del mercado.
En ofras palabras, una mayor competencia por parte
de éstos se traduciria en aumentos de precios para
la categoria analizada.

Respecto del comportamiento de la plaza el dia
anterior, y tomando como base la plaza sostenida,
si la plaza se presenta encalmada la probabilidad
de baja disminuye y aumenta la de igualdad o suba.
Si la plaza estuvo animada, también baja la proba-
bilidad de baja y se incrementa la de suba y la de
igualdad. Esto nos estaria indicando que si el precio
bajé levemente el dia anterior (encalmada), se incre-

menta la probabilidad de que tienda mantenerse o a
subir levemente. Si se comparan los valores de las
probabilidades, el coeficiente de igualdad es mayor.
Lo mismo si la plaza estuvo levemente superior ha-
cia arriba en precio, la mayor probabilidad se da para
que la plaza al dia siguiente no muestre variacion.

La variable que toma la diferencia entre el precio
méximo y minimo pagado por los lotes se incluyd
como variable proxy para captar el efecto de la he-
terogeneidad o de la calidad de los animales para el
dia indicado. La variable muestra que un incremen-
to de un 1% en la variabilidad incrementa la proba-
bilidad de suba en un 0,689%, baja |a probabilidad
de igualdad enun 0,22% y la de baja en un 0,669%.
El comportamiento de la variable es contrario a la
esperada, donde una menor variabilidad implicarfa
lotes de animales més parejos en calidad, lo que re-
dundaria en un aumento en la probabilidad de suba
y una disminucion de la probabilidad de baja. Tal vez
este resultado esté influenciado por una cuestion de
diferente peso de los valores absclutos, en que la
incidencia de los precios maximos sea mayor que la
de los minimos, haciendo que se aumente la proba-
bilidad de suba y disminuya la de baja e igualdad.

Por dltimo, la diferencia en la cantidad de cabe-
zas indica que un incremento en un 1% en la can-
tidad de animales, aumenta la probabilidad de baja
en un 0,001% en el precio promedio, aumenta en un
0,007% en la probabilidad de que el precio sea igual
y disminuye la probabilidad de suba en 0,002%. Si
bien los coeficientes son bajos en valores, tienen
los signos esperados. Un aumento en el ndmero
de cabezas de un dia al otro hace que disminuya
la probabilidad de suba de precio y aumente la de
baja o igualdad y viceversa con la disminucion de
la diferencia en la cantidad de animales para las
categorias seleccionadas.

Las medidas de bondad de ajuste del modelo
son expresadas al final de la Tabla 4. Las distintas
medidas de ajuste oscilan entre un rango de 8% al
56,7%. La prueba de exclusion general a través del
test LR indica que todas las variables en conjunto
son importantes en explicar el modelo.
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Tablz 4. Resultados de la estimacidn del Modele Multinomial Logit (efectos inales expresados en el: fades)
Efectos marginales (elasticidades)
Variables explicativas Baja Igual Suba
Martes -0,149** -0,267%* 0,1619**
Migrcales 0,026 -0,146 -0,021*
Viermnes 0,028 -0,177* -0,022*
1 0,275 -0,658 -0,255
C10 -1,657** -0,650 1,707**
o 0,0394* 0,0315 -0,041
02 0,0250 -0,203* -0,0180*
0 0,0102 -0,111 -0,006
Encalmada (dia anterior) -0,154* 0,5427 0,1379**
Floja (dia anterior} 0,0338 -1,872 0,034
Animada (dia anterior) -0,176%* 0,444 0.163*
Dit. Precio Max-Min -0,669** -0,227* 0,689*
Dit. Volumen Nov. Totales 0,001* 0,007 -0,002*
Medidas de ajuste
Log-Lik. Intercept Only: -570,194 Log-Lik Full Model: -523,243
LR(26): 93,902
Count RZ 0,567 Prob > LR: 0
McFadden R2: 0,082 McFadden Ajust. R2: 0,033
Maximum Likelihood R2: 0,148 Cragg & Unler R2: 0,173 * Estadiicaments signibcatin o 10%
** Estadisticamente significativo al 5%

En el modelo MNL es posible realizar tests de
hiptesis para coeficientes individuales y también
para grupos de coeficientes. En la tabla 4 se indica
cudles coeficientes son estadisticamente significan-
te al 5y al 10%. Dentro de los dias de la semana,
¢l dfa martes tiene alta significancia individual, asi
como también el coeficiente de concentracion C10,
la diferencia entre el precio maximo y minimo y el
comportamiento de la plaza el dia anterior.

Por otro lado, la prueba de hipdtesis de que una
variable independiente no tiene efecto estadistico,
requiere testear que los J-I coeficientes son simul-
tAneamente igual a cero. Para ello, dos estadisticos
pueden ser usados para probar que una variable no
tiene efecto simultineamente sobre las variaciones

de precios, el fest de likelihood-ratio (LR) y el de
Wald. Debido a que tenemos 3 categorias en la va-
riable dependiente, existen 2 coeficientes no redun-
dantes asociados con cada variable explicativa. La
hipdtesis nula especifica que todos los coeficientes
asociados con la variable a testear son cero. La se-
gunda columna de la tabla 5 muestra el valor del es-
tadistico Chi-cuadrado correspondiente al fest LR,
siendo la tercera columna su valor de probabilidad,
A su vez, la cuarta columna corresponde al valor
estimado del estadistico de Wald, siendo la Gltima
columna su valor de probabilidad.

Los resultados de la Tabla 5 pueden ser interpre-
tados de la siguiente manera. Los efectos de las va-
riables martes, el coeficiente de concentracion C10,

25
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la diferencia entre el precio maximo y minimo y si la
plaza el dia anterior estuvo encalmada o animada
son estadisticamente significativas al nivel del 10%,
es decir que son importantes en explicar en conjunto
las variaciones de precios de un dia al otro.

Par otro lado, no se encuentra evidencia de que
algunos dias de la semana (viernes, y miércoles)
el coeficiente de concentracion C1, las variables de
estacionalidad y si la plaza estuvo floja el dia ante-

Tabla 5. Test LR y Wald

rior ejerzan considerable influencia sobre el precios
diarios pagados.

Por Giltimo, los tests anteriores pueden ser amplia-
dos para probar que los efectos de dos o mas varia-
bles independientes son simultaneamente cero'®), En
este andlisis, puede ser interesante realizar este tipo
de fests para varios grupos de variables, tales como los
dias de la semana, la estacionalidad, comportamiento
de la plaza el dia anterior y niveles de concentracion.

Likelihood Ratio Test | Test de Wald
Variables o P>chi2 o P>chi2
Martes 19918 | 0 18,935 0
Miércoles 2,493 0,287 2479 0,29
Viernes 3,754 0,153 3,688 0,158
Cl 1,564 0,457 1,524 0,467
c10 6,274 0,043 5,951 0,051
a1 1,343 0,511 1,339 0512
0z 4,683 0,098 4,337 0,114
04 1,711 0,425 1,671 0,434
Dif Precio Max-Min | 14993 | 0,001 14,185 0,001
L_Encalmada 5737 0,057 497 0,083
L_Floja 2,691 0,26 0,001 0,999
L_Animada 11,214 0,004 994 0,007
Dif Total Nov 4,757 0,091 498 0,089

Una de las conclusiones mas imporiantes de la Ta-
bla 6 es que el nivel de concentracién de los compra-
dores tiene efecto sobre las variaciones de precios
diarias. Ademés, la Tabla 6 indica los dias de la se-
mana y el comportamiento de la plaza el dia anterior

afecta las variaciones diarias de precios. Sin embar-
go, las variables que consideran la estacionalidad no
afectan en conjunto las variaciones de precios.

E! calculo de las probabilidades de ocurrencia
puede ser computadas con los datos de la muestra

(6) Existe ademis otro fest en los modelos multinomiales que pruchan si el modelo asume el supuesto conocido
como “Independencia de las altcrnativas irrelevantes. Esto significa que las probabilidades no dependen e los
otros Itados que estan disponibles, significando que estas alternativas son irrelevantes, En otras palabras,
adicionar o sacar resultados no altera las probabilidades entre los resultados restantes. Existen dos test para
lestear si este supuesto se cumple en el modelo do. El pri es el ide por H y McFadden
(1984) llamado el test de Hausman. El otro es el propucsto por Small y Hsiao (1985). Ambos test fucron esti-
mados concluyendo que no se puede rechazar la hipétesis nula que las probabilidades son independ de

las otras alternativas




y los coeficientes estimados. La Tabla 7 muestra la
media de la prediccion para cada categoria de la
variable dependiente, donde es posible observar

Tabla 6. Testeo de multiples variables independientes

Rossini / Un anilisis de las variaciones de precios...

que la media de las predicciones es muy parecida
al porcentaje de ocurrencias de subas, bajas o0 no
cambios en el precio mostrado en la Tabla 2.

Estadistico

Grados de libertad | Valor de probabilidad

Indices de concentracion compradores | 7,892
Cl0

Cl

4 0,096

Dias de la semana
Lunes

Martes

Miércoles

40,078

o
o

Estacionalidad
i
02
03

8,624

b 0,176

Comportamiento plaza dia anterior 25,71
Encalmada
Floja
Animada

Ademds, las probabilidades ajustadas pueden ser
usadas con el propésito de prediccion: para cada
observacion i, el resultado con el valor de probabili-
dad més alto es el resultado predicho. Esto permite
obtener el porcentaje de resultados correctamente
predichos, ya sea en total o por categorfa. En este

trabajo, el modelo predice correctamente el 56,7%
de los resultados. Sin embargo, el modelo predice
mucho mejor las bajas, acertando en un 74,15%
mientras que las subas sélo en un 40,4% y las
igualdades en un 0%.

Tabla 7. Prediccion de probabilidades dentro de Ja muestra

Variable | Obs | Mean Std.Dev Min Max

Suba 587 | 0.446337 | 0.157679 | 0.047657 | 0831397
lgual 587 | 0.115843 | 0.066983 | B.51E-17 | 0.301209
Baja 587 | 0.437819 | 0.159261 | 0.130279 | 0.947702
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4.. Conclusiones

El objetivo del trabajo fue analizar la influencia de
ciertas variables temporales, de concentracion de
compras y comportamiento del mercado, asi como
de variacién en la cantidad y calidad de los animales
subastados sobre la probabilidad de subas, igualdad
o baja en el precio promedio diaria en una categoria
de novillos comercializada en el mercado de Liniers.

El estudio trata de aportar informacidn sobre dicha
problematica en la cual no se encuentran trabajos
cuantitativos de este tipo que midan las variaciones
de precios en un mercado que es formador y orienta-
dor de los precios en la cadena camica nacional,

Como se pudo apreciar en los resultados gene-
rados, es posible predecir el impacto de ciertas va-
riables econdmicas, estacionales y de mercado en
base a las probabilidades de que el precio suba, se
mantenga igual o baje respecto al dia habil anterior.
Asi, por ejemplo, serfa beneficioso para el productor
que los 10 principales compradores del mercado in-
crementen sus compras ya que esto generaria una
mayor competencia, lo que se traduce en mejores
precios por los novillos en el mercado. Contraria-
mente, las probabilidades de baja en el precio se
incrementan cuando el principal comprador aumen-
ta el volumen de compra de hacienda, respecto al
total. Por otro lado, el comportamiento del mercado
en dia anterior y los dias de la semana tienen cierta
influencia sobre el comportamiento del precio de los
novillos para la categoria analizada. Por ello, el pro-
ductor puede observar el comportamiento de estas
variables y tomar decisiones de venta con el objeti-
vo de obtener una mejor rentabilidad.

En sintesis, los resultados generados tienen im-
plicancias interesantes para los participantes del
mercado ya que el conocimiento de las variables
que inciden en la probabilidad de igualdad, bajas
o subas de los precios diarias aporta informacion
sobre el comportamiento del mercado y resulta vital
para la toma de decisiones de tanto compradores,
consignatarios de hacienda, como asf también para
productores que envian animales para su venta.

Finalmente, |as principales limitaciones del traba-
jo tienen que ver con aspectos del alcance de la ca-
tegoria seleccionada, asi como también del modeloy
variables incluidas. En primer lugar, solo se analiza
la categorfa novillos mestizos especiales y buenos
entre 400-420 kilogramos, pero no se extiende el es-
tudio a ofras categorias comercializadas en Liniers,
donde las variables seleccionadas podrian influir
de manera diferente sobre éstas. En segundo lugar,
tampoco se incluyen las interacciones y complemen-
tariedades de las categorias de novillos adyacentes
sobre la analizada, ni tampoco variables de politica,
cambiarias, etc. que podrian tener incidencia sobre
&l comportamiento de los precios del ganado. Ter-
cero, se deberia mejorar la variable calidad de los
lotes en el modelo. Si bien existen variables mas
apropiadas que |a empleada, estas no se encuentran
disponibles o digitalizadas para poder utilizarlas. Por
(itimo, si bien el modelo predice de manera acepta-
ble las variaciones de precios diarias, otros modelos
econométricos o la inclusin de variables de interac-
cidn diferentes al utilizado en este estudio podrian
aportar atin més informacion a la generada.
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Anexo

Tabla 8. Coeficientes estimados del Modelo MNL

Regresion Modelo Multinomial Nimero Obs = 587
Vari Coefici Desv Est. z P>|z]

Igualdad Martes -0,451 0,505487 -0,89 03712
Miércoles -0,68403 0,435336 -1,57 0,116
Viemes -0,83299 0,434322 -192 0,055
clo 0,019741 0,042126 047 0,639
€l -0,11628 0,110165 -1,06 0,291
a1 -0,03096 0,389493 -0,08 0,937
0z -0,90587 0,434976 -2,08 0,037
04 -0,52501 0410077 -1,28 0,2
Dif. Precio Max-Min 6,500975 8,051519 0381 0,419
Encalmada 1,397865 0771517 181 0,07
Floja -33,2518 1,16E+07 0 1
Sostenida 1,754072 0,7721%4 2,21 0,023
Dif. Novillos Totales -5,8E-05 0,000163 0,35 0,725
Canstante -2,39457 2,231456 -1,07 0,283

Suba Martes 1,19614 0,325169 3,68 0
Miércoles 0,18724 0,303742 0,62 0,538
Viernes -0,20634 0,295746 07 0,485
C10 0,065973 0,027538 24 0,017
Cl -0,06608 0,069735 -0,95 0,343
Q1 -0,31547 0,285355 -L11 0,269
Q2 -0,17093 0,268869 -0,64 0,525
04 -0,07197 0,274215 -0,26 0,793
Dif. Precio Max-Min 19,98839 536223 3713 0
Encalmada 0,585948 0,368465 1,59 0,112
Floja 0,007898 0,506675 0,02 0,988
Sostenida 0,958556 0,373907 2,56 0,01
Dif. Novillos Totales -0,00019 0,00011 -1,74 0,082
Constante -4,91473 1,404164 -35 0

£l resultado variacion = Baja (es el grupo de Comparacidn)
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